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INTRODUCAO RESULTADOS E CONCLUSOES

As doencas cardiovasculares sao a principal causa de
morte no mundo, e muitas arritmias permanecem | O desenvolvimento da interface grafica em
nao detectadas devido a falta de monitoramento | linguagem Python (Tkinter) e a funcionalidade de
acessivel. Este projeto desenvolve um sistema | Inferéncia sao mostradas a seguir:

portatil de Inteligéncia Artificial embarcada capaz
de 1dentificar arritmias automaticamente. S
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Figura 1. Metodologia na fase I

Para a classificacao das arritmias e utilizacao no
Raspberry Pi1 4, utilizamos wuma abordagem
inovadora, mostrado no fluxograma a seguir:

Figura 4. Resultado da Classificacao do ECG na Tela
do Raspberry. Fonte: Propria

Consolidou-se a validacao do software embarcado,
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¥ N sensor AD8232 ao Raspberry Pi, substituindo a base
sensor ECG | | | [RSBEN ctssiicasio | G C : .. -
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Figura 2. Metodologia na fase 11 meédico pode acessar atraves de um site. O resultado
€é um dispositivo inteligente de monitoramento
DESENVOLVIMENTO cardiaco, acessivel e aplicavel em contextos clinicos

. o e educacionais.
A Rede CNN 2D treinada com os sinais contendo

arritmias e sinails sem arritmia tem sua estrutura
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Figura 3. Camadas da Rede CNN2D.

Fonte: Propria



