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Erros de diagndstico, incluindo diagndsticos tardios ou incorretos, Para dcompd”hflf o desempenho do modelo durante o freinamento,
sdo responsdveis por cerca de 16% dos danos evitdveis nos sistemas geramos dois graticos: | o N
de saude em todo o mundo (Organizagdo Mundial da Saude, 2024). * Grafico da acurdcia: exibe a acuréeia (proporgéo de 029”03)
Esse dado evidencia a necessidoade do desenvolvimento de tantfo no conjunto de treinamento quanto no de validagdo, ao
ferramentas de apoio capazes de tornar o processo diagndstico longo das épocas. N

mais rapido e preciso. e Grdtico da tun¢do de perda (loss): apresenta a evolugdo do erro

do modelo ao longo do treinamento.

As imagens de retina permitem uma andlise ndo invasiva e acessivel
das estruturas oculares, possibilitando a observacdo detalhada de
vasos sanguineos e fibras nervosas. Além disso, estudos recentes
indicam que altera¢des retinianas podem atuar como importantes
biomarcadores de diversas doencas, incluindo condigdes
cardiovasculares, metabdlicas e degenerativas.
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Qual é a acurdcia que uma ferramenta baseada em Inteligéncia
Artiticial é capaz de alcangar na detecgdo de biomarcadores de Fonte: As autoras (2025).
doencas degenerativas a partir da andlise de imagens de
mapeamento de retina?

A métrica escolhida para avaliar o desempenho do modelo toi a

acurdcia, definida como a razdo entre o numero de previses
OBJETIVOS corretas e o total de previsdes realizadas, permitindo mensurar, de
forma objetiva, a eficdcia do modelo. Para uma andlise mais

e Geral: aprofundada da performance do modelo, toi utilizada a Matriz de
Desenvolver uma terramenta de Inteligéncia Artiticial para andlise Confusdo, ferramenta que permite visualizar os acertos e erros da
de doencas através de imagens de mapeamento de retina. classiticagdo em relagdo aos dados reais.

e Especifico:
Demonstrar sua acurdcia na detecgcdo precoce de sinais da doencga Matriz de Confuséo

de glaucoma e retinopatia diabética.
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METODOLOGIA

As imagens utilizadas no processo de aprendizado da mdquina
foram obtidas nas plataformas Kaggle e EyerCloud. O conjunto de I
dados foi organizado em trés classes — Sauddvel, Glaucoma e
Retinopatia. O conjunto total, composto por 6.000 imagens, foi
dividido em duas partes: treinamento, que recebeu 80% dos dados,
e validagdo, que recebeu os 20% restantes. Além disso, 300
imagens (forom reservadas exclusivamente para testes.

1250

- 1000

- 750

- 200

Retinopatia A 17
- 250

Glaucoma Retinopatia

Fonte: As autoras (2025).
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Valores de acuréacia

Métrica Valor (%)
Acurdcia geral 88,80%
Acuracia classe Saudavel 96,75%
i Acuracia classe Glaucoma 71,40%
Fonte: Bergman (2016). Fonte: Signorelli (2016). Fonte: Vislisel (2019).
Acurdacia classe Retinopatia diabética 98,25%
A arquitetura adotada foi uma Rede Neural Convolucional (CNN), Fonte: As autoras (2025).

uma classe de redes neurais artificiais projetada especificamente

para o processamento e reconhecimento de padrdes em imagens. O

modelo foi estruturado com cinco camadas convolucionais,

responsaveis por extrair progressivamente as caracteristicas mais
relevantes das imagens.

Ao tinal da pesquisa, concluimos que o modelo desenvolvido se
mostrou eficaz no de’recié‘jo de doencas oculares. Os resultados

O desenvolvimento tfoi realizado em Python, utilizando os ambientes mostram  um d.e.s.e.mpen o satistatdrio, dgmonsfrondo que d
Visual Studio Code e JupyterLab. Para a implementagdo, foram Inteligéncia  Artiticial pode ser uma aliada importante na
empregadas as bibliotecas TensorFlow e Keras, que fornecem identificagdo de biomarcadores de doengas degenerativas,
ferramentas para a construgdo, treinamento e avaliagdo de redes tfornando o processo de diagndstico mais precoce e preciso.
neurais de forma prdtica e ecficien’re.
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